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摘要：以黑龙江省 ＳＰＯＴ５遥感影像和森林资源清查数据为数据源，获得对应样地的影像纹理特征、光谱波段值、光

谱组合值以及地形信息，提取样地调查数据的林分信息，采用多元逐步回归分析，建立以 ＳＰＯＴ５遥感影像纹理、光

谱和地形特征为自变量，多个森林结构参数（林分平均直径、断面积、蓄积量和树种多样性指数）为因变量的估测模

型，筛选最优纹理特征生成窗口及最优森林结构参数反演模型。结果表明，ＳＰＯＴ５影像的纹理光谱特征与森林结

构参数具有较强的相关性，９×９窗口为最优纹理特征生成窗口；在引入地形因子后模型精度有了较大提高，树种多

样性指数估测模型 Ｒ２ａｄｊ都在 ０７２以上，蓄积量模型估测精度最优（Ｒ
２
ａｄｊ为 ０８６４、ＲＭＳＥ为 ２１２６０ｍ

３／ｈｍ２）。研究表

明利用高分辨率遥感影像纹理、光谱和地形特征进行多个森林结构参数估测具有很好的应用效果。
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　　引言

森林是陆地生态系统中最大的碳库，为我们提

供生态服务的同时也带来了巨大的经济效益。大尺

度森林结构参数的快速、准确估算是制定森林可持

续经营措施的重要基础
［１］
。森林结构参数，如林分



平均胸径、蓄积量、断面积、树高、林木数量和树种多

样性等，在一定程度上为森林经营，特别是人工林经

营提供了决策依据
［２－３］

，在森林资源管理规划中的

应用潜力巨大。上述森林结构参数的获取，存在劳

动强度大、人财物力耗费高、调查周期长等缺点，传

统的样地调查方法，并不能及时准确地反映大尺度

森林结构多样性的状态及动态变化。遥感技术由于

具有监测范围广、数据采集快速和节约成本等优点，

现已被大量应用于森林组成及结构参数的提取。

利用高分辨率遥感数据纹理、光谱信息与林分因

子间较强的相关性估算森林结构参数，一直是国

内外研究的热点，这些研究主要集中在以下方面：

①不同森林结构参数反演，应用较为广泛的包括
林分株数、树高、断面积、蓄积量、生物量、树种多

样性指数、角尺度和混交度等
［４－１０］

。②不同遥感
因子，主要包括遥感数据的纹理信息、光谱信息和

衍生植被指数等
［１１－１２］

。③不同模型方法，目前主

要包括多元线性回归模型
［１３］
和人工神经网络模

型
［１４］
。国际上基于遥感影像纹理、光谱特征因子

估测的森林结构参数模型已有很多，但国内大部

分模型选择预测的森林结构参数较为单一，主要

以蓄积量、生物量为主，利用遥感影像纹理光谱特

征对多个森林结构参数同时进行预测的研究较

少，且大部分研究未考虑地形起伏、树冠阴影以及

林分结构异质性问题的影响，导致模型在大尺度

的拓展上适用性不强等。

图 １　研究区和样地点位置图
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本文利用研究区的 ＳＰＯＴ５遥感影像纹理、光谱
特征及对森林结构有影响的海拔高度、坡度、坡向、

坡位等地形特征，以森林资源清查数据为数据源，采

用多元逐步回归分析法，构建以 ＳＰＯＴ５遥感影像纹
理、光谱特征及地形因子为自变量，多个森林结构参

数（林分平均直径、断面积、蓄积量和树种多样性指

数）为因变量的估测模型，比较基于影像纹理、纹理

光谱、纹理光谱地形特征 ３种不同模型因子反演多
个森林结构参数模型的效果，筛选最优森林结构参

数反演模型，探讨利用高分辨率遥感影像纹理、光谱

特征和地形信息估测多个森林结构参数的方法，为

森林资源调查提供新的途径。

１　研究区与实验数据

１１　研究区概况
研究区位于黑龙江省东南部（图１），影像主要覆

盖牡丹江市及其周围的部分县市。牡丹江市位于黑龙

江省与吉林省交界地区，总面积４０６×１０４ｋｍ２，属温带
大陆季风气候，年平均降水量 ５７９７ｍｍ，年平均气
温６１℃，地形以山地、丘陵为主，呈现出中山、低
山、丘陵、河谷盆地４种地质形态，海拔高度在 ８６～
１７００ｍ之间。牡丹江市素有“林海”之称，林业用
地３２５×１０６ｈｍ２，其中森林面积 ２６２×１０６ｈｍ２，活

立木蓄积量达２３亿 ｍ３，分别占全省和全国蓄积量
的１３９％和２％，森林覆盖率达６２３％，森林类型及
其组成成分多样，树种十分丰富，有２５科百余种，主
要树种有７７种，包括红松、落叶松、樟子松、云杉、冷
杉、水曲柳等。

１２　遥感数据和样地数据
本研究使用的遥感数据为 ＳＰＯＴ５遥感影像，包

括全色和多光谱数据。全色数据分辨率 ２５ｍ，多
光谱数据分辨率１０ｍ；多光谱数据波段组成分别为
近红外波段（０７８～０８９μｍ）、红波段（０６１～
０６８μｍ）、绿波段（０５０～０５９μｍ）、短波红外波段
（１５８～１７５μｍ）。本研究所用覆盖黑龙江省的遥
感影像共 ５景，获取时间均为 ２０１０年 ９月。ＳＰＯＴ５
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遥感影像的预处理包 括：先经过辐 射 定 标 和

ＦＬＡＡＳＨ大气校正将 ＳＰＯＴ５影像 ＤＮ值转为地表真
实反射率值后，再以１∶１００００比例尺的研究区地形
图为基准，对影像数据进行几何精校正，校正模型采

用三次多项式，重采样采用最邻近插值方法，校正后

的影像都统一到高斯 克里格投影，５幅影像校正误
差都控制在 ０５个像元以内，确保经校正后的像元
位置误差均处于亚像元水平。

本研究采用第八次全国森林资源清查的黑龙江

省样地数据，选取５景遥感影像覆盖的８４个有林地
样地点。根据这 ８４个有林地样地的森林资源清查
数据获得森林的林分变量信息。此外，根据研究区

的数字高程模型（ＤＥＭ）提取了 ８４个样地点的海
拔、坡度、坡向、坡位等地形信息，结合 ＳＰＯＴ５遥感
影像提取的纹理、光谱信息，进行森林结构参数反演

模型估测。研究中考虑到矢量样地的边界无法与

ＳＰＯＴ５遥感影像及 ＤＥＭ像元间的边界完全重合，在
提取样地点的纹理、光谱以及地形信息时，使所有和

样地边界相交的像元都参与运算，虽然会造成样地

对应影像范围内像元的增加，但这种增加对每个样

地都是一致的，对模型的拟合试验不会构成大的

影响。

２　研究方法

２１　森林结构参数选择
研究选取了 ６个森林结构参数，包括 ３个传统

的林分参数（林分平均直径、断面积、蓄积量）和

３个树种多样性指数，森林结构参数分类及其描述
如表１所示。

（１）林分参数：通过森林资源清查数据的样地
信息获得各个样地点的林分变量值（林分平均直

径、林分断面积、林分蓄积量），这些林分变量反映

了森林结构的基本信息，为森林经营管理决策提供

理论基础。

（２）树种多样性指数：和一般的林分变量相比，
树种多样性反映了森林结构更多的细节信息，揭示

了森林客观存在的树种和结构的多样性
［１５－１６］

。本

研究采用 Ｓｈａｎｎｏｎ Ｗｉｅｎｅｒ指数、Ｐｉｅｌｏｕ均匀度指数
和 Ｓｉｍｐｓｏｎ’ｓ指数 ３种多样性指数［１７－１９］

来反映研

究区林分的树种多样性。

表 １　森林结构参数分类及其描述

Ｔａｂ．１　Ｆｏｒｅｓｔｓｔｒｕｃｔｕｒａｌｐａｒａｍｅｔｅｒｓｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎａｎｄｄｅｓｃｒｉｐｔｉｏｎ

类型 森林参数名称 参数描述

林分平均直径 反映林木粗度指标，正确确定林分平均直径，可以提高林分调查精度

林分参数 林分断面积 全面反映林分生长进程的指标，可以用于预估林分生物量

林分蓄积量 反映林分数量的指标，可用于确定林分树种组成、划分林层

Ｓｈａｎｎｏｎ Ｗｉｅｎｅｒ指数 基于物种数量反映群落种类多样性，还可反映林分的树种、直径和树高的多样性

树种多样性 Ｐｉｅｌｏｕ均匀度指数 用于描述物种中个体的相对丰富度或所占比例

Ｓｉｍｐｓｏｎ’ｓ指数 反映测量群落的异质性，用于判断群落物种多样性

２２　ＳＰＯＴ５影像信息提取
研究提取的遥感影像信息包括影像纹理特征、

各波段光谱值和光谱组合值以及 ４个地形因子，因
子分类及其描述如表２所示。

（１）影像纹理特征：影像纹理特征反映了地表
的粗糙程度，同时揭示了图像中地物的结构信息及

其与周围环境的关系，是遥感影像的重要特征
［２０］
。

有关研究表明，遥感影像全色波段的纹理特征在森

林组成和结构分析中取得了较好的试验结果
［２１－２２］

。

本研究采用灰度共生矩阵法提取了 ＳＰＯＴ５影像全
色波段 ８种最为常用的纹理特征（表 ２），同时在固
定纹理步长为 １、方向为 １３５°的前提下，分别采用
３×３、５×５、７×７、９×９、１１×１１、１３×１３等 ６种窗口
进行纹理特征提取，分析不同窗口对森林结构参数

反演的影响。

（２）影像光谱波段值及其组合值：利用遥感影

像光谱信息提取的植被指数能较好地反映绿色植物

的植被类型、生长情况、空间分布状况
［２３］
。有关研

究表明，森林植被指数在森林参数（蓄积量、生物量

等）反演中，取得了较高的精度
［２４－２５］

。本研究提取

了光谱波段值和多波段组合值参与森林结构参数模

型估测：各波段光谱值为 Ｂ１、Ｂ２、Ｂ３和 Ｂ４，分别对
应近红外波段、红波段、绿波段和短波红外波段４个
光谱波段值；在借鉴前人研究的基础上，本研究光谱

组合值选取了能反映植物生长状态的经缨帽变换产

生的亮度指数（Ｂｒｉｇｈｔ）［２６］及６个在林业研究中常用
的植被指数：归一化植被指数 ＮＤＶＩ［２７］、简单比值
植被指数 ＳＲ［２８］、红绿比值指数 ＧＲ［２９］、绿红比值指
数 ＶＩ［３０］、土壤调整植被指数 ＳＡＶＩ［３１］、全球环境监
测指数 ＧＥＭＩ［３２］，参与模型的构建。

（３）地形特征：地形因子包括海拔高度、坡度、
坡向和坡位。
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表 ２　纹理、光谱和地形因子分类及其描述

Ｔａｂ．２　Ｔｅｘｔｕｒｅ，ｓｐｅｃｔｒａｌａｎｄｔｏｐｏｇｒａｐｈｉｃｆａｃｔｏｒｓｃｌａｓｓｉｆｉｃａｔｉｏｎａｎｄｄｅｓｃｒｉｐｔｉｏｎ

类型 因子名称 因子描述

均值 反映图像的整体辐射状况

方差 反映图像的信息量

同质性 反映图像局部灰度均匀性的度量

影像纹理特征
对比度 反映图像局部灰度变化总量

差异性 反映图像局部对比度变化

熵 反映图像所具有的信息量的度量

角二阶矩 反映图像灰度分布均匀性

相关性 反映图像纹理的一致性

近红外波段 对绿色植物类别差异敏感，用于生物量测量和作物长势监测等

红波段 反映植被健康情况，用于区分植被种类和植被覆盖度

绿波段 对植物的绿色反射敏感，可用于区分森林类型和树种

短波红外波段 反映裸土表面的湿度情况，对于监测裸土十分有效

缨帽变换亮度指数 反映土壤反射变换的信息，用于农作物识别与分类

影像光谱特征 归一化植被指数 对绿色植被表现敏感，用于检测植被生长状态、植被覆盖度和消除部分辐射误差

简单比值植被指数 对植被覆盖度十分敏感，可用于植物生物量的检测

红绿比值指数 可估算植被冠层发展过程，用于植物生长周期研究和作物估产

绿红比值指数 反映植被和土壤光谱信息，可用于农作物的识别和生长预测

土壤调整植被指数 土壤调整植被指数，可解释背景的光学特征变化并修正植被指数对土壤背景的敏感

全球环境监测指数 全球环境监测指数，可消除不良的大气扰动，保持信息有关的植被盖度

海拔高度 利用 ＤＥＭ获取高程值

地形特征
坡度 利用 ＤＥＭ获取坡度值

坡向 利用 ＤＥＭ获取坡向值，将坡向分成９个级别

坡位 利用 ＤＥＭ获取坡位值，将坡位分成６个级别

２３　模型构建与验证
为了筛选最优模型构建因子，需统一模型方法。

一般的多元线性回归分析中自变量之间存在多重共

线性，样本的变化容易导致模型估测结果偏离实测

值，模型稳定性较差，而多元逐步回归分析法在一定

程度可解决上述问题，被广泛应用于森林结构参数

模型反演试验中
［３３］
。本研究采用多元逐步回归分

析法，以提取的 ＳＰＯＴ５影像纹理、光谱特征和地形
信息作为自变量，以森林结构参数作为因变量建立

回归模型。研究用于建立森林结构参数模型的实测

样本点数据为８４个，其中６３个样本参与模型构建，
其数量在统计学上构成大样本，剩余的２１个样本用
于模型精度检验。为了避免估测模型自变量出现多

重共线性问题，研究采用容差和方差膨胀因子 ２个
统计量作为模型筛选的标准，判定准则为容差大于

０１、方差膨胀因子小于 １０［３４－３５］；采用 Ｒ２ａｄｊ、均方根
误差 ＲＭＳＥ统计量作为模型评价标准；最后利用 ２１
个检验样本生成的预测值与实测值，对模型进行检

验，其检验统计量同样采用 Ｒ２和均方根误差 ＲＭＳＥ。

３　结果与分析

３１　基于不同窗口纹理特征的森林结构参数回归
本研究基于６个不同窗口提取的８种纹理特征

分别与各森林结构参数进行多元逐步回归分析，根

据不同窗口纹理特征预测的森林结构参数模型 Ｒ２ａｄｊ

图 ２　不同窗口纹理特征预测模型 Ｒ２ａｄｊ变化曲线

Ｆｉｇ．２　Ｃｈａｎｇｉｎｇｃｕｒｖｅｓｏｆｔｅｘｔｕｒｅｆｅａｔｕｒｅｐｒｅｄｉｃｔｉｏｎｍｏｄｅｌ

Ｒ２ａｄｊｉｎｄｉｆｆｅｒｅｎｔｗｉｎｄｏｗｓ

变化（图２）可知：各森林结构参数模型 Ｒ２ａｄｊ随着窗
口的增大先增加后减小，总体变化呈微弱的抛物线

趋势，且大部分模型 Ｒ２ａｄｊ都在 ９×９窗口达到峰值，
因此本研究选取９×９窗口下提取的纹理特征参与
模型预测试验。在９×９窗口下，基于影像纹理特征
预测的各森林结构参数模型（表 ３）表明：ＳＰＯＴ５影
像的纹理特征与森林结构参数相关性较高，预测最

大 Ｒ２ａｄｊ为树种多样性指数 Ｓｉｍｐｓｏｎ’ｓ指数模型
（Ｒ２ａｄｊ＝０５８１），其次为蓄积量模型（Ｒ

２
ａｄｊ＝０５７１），
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　　 表 ３　基于 ９×９窗口纹理特征的森林结构参数回归模型结果

Ｔａｂ．３　Ｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｍｏｄｅｌｒｅｓｕｌｔｓｏｆｆｏｒｅｓｔｓｔｒｕｃｔｕｒｅｐａｒａｍｅｔｅｒｓｕｓｉｎｇｔｅｘｔｕｒｅｆｅａｔｕｒｅｓｂａｓｅｄｏｎ９×９ｗｉｎｄｏｗ

林分变量
模型参数 变量共线性诊断 模型拟合统计量

自变量 回归系数 容差 方差膨胀因子 Ｒ Ｒ２ａｄｊ ＲＭＳＥ Ｐ

截距 ２３２１１

方差 －２８９１０ ０１８６ ５３７９

断面积 熵 ２０３２７ ０１８８ ５３１４ ０７７３ ０５６９ ５０２０ｍ２／ｈｍ２ ＜０００１

均值 －６９８６ ０３４２ ２９２０

角二阶矩 ４２９１５ ０３９０ ２５６３

截距 １６２７０９

平均直径 均值 －２３２３０ ０５３０ １８８８ ０５３８ ０２６６ ２９３７０ｃｍ ＜０００１

同质性 １１１８０５ ０５３０ １８８８

截距 １４７５６０

蓄积量
均值 －６２４３９ ０３５７ ２８０２

０７６９ ０５７１ ３７７２０ｍ３／ｈｍ２ ＜０００１
同质性 ３２５２９１ ０５００ １９９９

差异性 １１０６４９ ０６３０ １５８８

截距 １４８４

Ｓｈａｎｎｏｎ Ｗｉｅｎｅｒ指数
均值 －０２８６ ０４６５ ２１５２

０７７１ ０５７０ ０３５６ ＜０００１
同质性 １５０２ ０３５５ ２８１５

方差 －０３２７ ０６７２ １４８８

Ｐｉｅｌｏｕ均匀度指数
截距 ０６７６

０７０５ ０４８８ ００８０ ＜０００１
均值 －００８７ １０００ １０００

截距 ０６９７

Ｓｉｍｐｓｏｎ’ｓ指数
均值 －０１２８ ０４６５ ２１５２

０７７７ ０５８１ ０１５５ ＜０００１
同质性 ０６９０ ０３５５ ２８１５

方差 －０１５１ ０６７２ １４８８

这２个预测模型包含２个相同的纹理变量均值和同
质性。在引入的所有纹理特征变量中，均值是最常用

的独立变量，参与了所有森林结构参数模型的预测。

３２　基于纹理和光谱特征的森林结构参数回归
基于纹理和光谱特征对所有森林结构参数进行

多元逐步回归分析，试验结果（表４）表明：
（１）相比基于纹理特征的模型（表 ３），结合纹

理和光谱特征的森林结构参数回归模型在拟合优度

上大部分都有了明显提高，其中预测效果最优的为

断面积模型（Ｒ２ａｄｊ＝０８０３），其次为蓄积量模型

（Ｒ２ａｄｊ＝０７６３）。断面积模型 Ｒ
２
ａｄｊ由 ０５６９提升至

０８０３，成为提升幅度最大的模型，参与拟合的光谱
因子与断面积具有较好的相关性，模型拟合效果明

显改善（Ｒ２ａｄｊ＝０８０３，ＲＭＳＥ为 ３３９９ｍ
２／ｈｍ２）。树

种多样性指数模型 Ｒ２ａｄｊ提升幅度最大的为 Ｓｈａｎｎｏｎ

Ｗｉｅｎｅｒ指数模型，Ｒ２ａｄｊ由 ０５８１提高到 ０６７０，其余

２个指数模型 Ｒ２ａｄｊ提升幅度相对较小。
（２）在引入的所有光谱因子变量中，红波段、绿

波段和缨帽变换亮度指数是林分因子模型预测使用

最多的光谱变量，同时参与了林分因子断面积、平均

直径和蓄积量３个模型预测；绿波段也是树种多样
性指数模型预测使用最多的光谱因子，参与了

Ｓｈａｎｎｏｎ Ｗｉｅｎｅｒ指数和 Ｓｉｍｐｓｏｎ’ｓ指数模型的

预测。

３３　基于纹理、光谱和地形特征的森林结构参数回归
基于纹理、光谱和地形特征的森林结构参数进

行多元逐步回归分析，得到试验结果如表 ５所示。
综合比较表３～５，３种方法得到的森林结构参数回
归模型显著性 Ｐ值均小于 ０００１，模型在引入不同
特征因子时拟合优度都有了明显提高（图 ３，图中
ＢＡ、ＱＭＤ、ＳＶ、ＳＨＩ、ＳＩＩ、ＰＩ分别为：断面积、平均直
径、蓄积量、Ｓｈａｎｎｏｎ Ｗｉｅｎｅｒ指数、Ｐｉｅｌｏｕ均匀度指
数、Ｓｉｍｐｓｏｎｓ指数），而同时基于 ３个特征因子预测
的森林结构参数模型拟合效果最优。

（１）相比基于纹理光谱特征的模型，引入地形
特征的森林结构参数回归模型在拟合优度上都有了

一定提高，其中预测效果最优的为蓄积量模型，其次

为断面积模型和树种多样性指数 Ｓｈａｎｎｏｎ Ｗｉｅｎｅｒ
指数模型。蓄积量模型 Ｒ２ａｄｊ由 ０７６３提升至 ０８６４，

模型拟合效果大幅提高，成为预测最优模型（Ｒ２ａｄｊ＝

０８６４，ＲＭＳＥ为 ２１２６ｍ３／ｈｍ２）。树种多样性指数
Ｐｉｅｌｏｕ均匀度指数模型 Ｒ２ａｄｊ由 ０５６６提高到 ０７４１，

成为提升幅度最大的模型（Ｒ２ａｄｊ＝０７４１，ＲＭＳＥ为
００５９）。在所有模型中林分断面积模型在引入地
形因子后拟合精度 Ｒ２ａｄｊ由 ０８０３提高到 ０８１５，提升
幅度最小。
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表 ４　基于纹理和光谱特征的森林结构参数回归模型结果

Ｔａｂ．４　Ｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｍｏｄｅｌｒｅｓｕｌｔｓｏｆｆｏｒｅｓｔｓｔｒｕｃｔｕｒｅｐａｒａｍｅｔｅｒｓｂａｓｅｄｏｎｔｅｘｔｕｒｅａｎｄｓｐｅｃｔｒａｌｆｅａｔｕｒｅｓ

林分变量
模型参数 变量共线性诊断 模型拟合统计量

自变量 回归系数 容差 方差膨胀因子 Ｒ Ｒ２ａｄｊ ＲＭＳＥ Ｐ

截距 ２４２７０

红波段 －０５００ ０１５３ ６５４８

断面积
绿波段 ０４０５ ０１２１ ８２３２

０９０５ ０８０３ ３３９９ｍ２／ｈｍ２ ＜０００１
缨帽变换亮度指数 －２１９５ ０３７３ ２６８２

土壤调整植被指数 １１９７ ０４０１ ２４９６

全球环境监测指数 ５２４７ ０５１７ １９３２

截距 １５８８０６

红波段 －１４５３ ０１８２ ５４８８

平均直径 绿波段 １０４６ ０１９１ ５２３２ ０６９８ ０４５２ ２５３８１ｃｍ ＜０００１

缨帽变换亮度指数 －６０９０ ０６９０ １４４９

红绿比值指数 ４７５７２２ ０７４７ １３３９

截距 １７７７８６

红波段 －３４４４ ０１５８ ６３４２

蓄积量
绿波段 ２４８３ ０１２５ ８０２２

０８８４ ０７６３ ２８０４２ｍ３／ｈｍ２ ＜０００１
红绿比值指数 ７８４４４７ ０７４７ １３４０

缨帽变换亮度指数 －１１１６９ ０６８５ １４５９

全球环境监测指数 ４０９０８ ０５１８ １９３０

截距 １４３０

Ｓｈａｎｎｏｎ Ｗｉｅｎｅｒ指数 同质性 ２５１５ ０２３２ ４３０７ ０８１５ ０６５２ ０３２０ ＜０００１

绿波段 －００２７ ０２３２ ４３０７

截距 ０７２３

Ｐｉｅｌｏｕ均匀度指数 均值 －００７６ ０９２０ １０８７ ０７６３ ０５６６ ００７７ ＜０００１

近红外波段 －０００１ ０９２０ １０８７

截距 ０５９３

Ｓｉｍｐｓｏｎ’ｓ指数
同质性 １２９４ ０１８５ ５３９６

０８３０ ０６７０ ０１３８ ＜０００１
绿波段 －００１５ ０１１６ ８５８８

熵 ０１２４ ０３８７ ２５８６

　　（２）在引入的所有地形因子变量中，海拔是模
型预测使用最多的地形变量，参与了所有森林结构

参数模型的预测，坡度和坡位分别参与了 ３个树种
多样性指数模型预测；在光谱特征变量中，近红外波

段、红波段和全球环境监测指数是使用最多的光谱

特征变量，参与了大部分森林结构参数模型预测；在

纹理特征变量中，均值是模型预测的主要纹理变量，

参与了３个树种多样性指数模型预测。
３４　模型精度验证

本文对基于纹理、光谱和地形特征的森林结构

参数模型估测结果进行精度验证，图４是利用 ２１个
检验样本生成的模拟值与实测值之间的散点图。研

究结果表明：各模型的模拟值和实测值的拟合直线

斜率接近 １，构建的森林结构参数模型用于实际值
预测效果较好。树种多样性指数估测中，Ｓｈａｎｎｏｎ
Ｗｉｅｎｅｒ指数模型估测的均方根误差最高（ＲＭＳＥ为
０１２６），Ｐｉｅｌｏｕ均匀度指数模型估测的均方根误差
最低（ＲＭＳＥ为０００２）；林分变量估测中，林分蓄积
量 模 型 估 测 的 均 方 根 误 差 最 高 （ＲＭＳＥ 为

１１３３９ｍ３／ｈｍ２），林分平均直径模型估测的均方根
误差最低（ＲＭＳＥ为０７６９ｃｍ）。

４　讨论

通过研究黑龙江省 ＳＰＯＴ５遥感影像纹理、光谱
和地形特征对森林结构参数林分平均直径、断面积、

蓄积量和树种多样性指数估测的能力，得出以下

结论：

（１）利用 ＳＰＯＴ５遥感影像纹理、光谱特征建立
的研究区域多个森林结构参数回归模型，参与拟合

的因子与森林结构参数具有较好的线性关系，如林

分因子蓄积量多元逐步回归模型的相关系数为

０８８４，决定系数为 ０７６３；树种多样性指数Ｓｈａｎｎｏｎ
Ｗｉｅｎｅｒ指数、Ｓｉｍｐｓｏｎ’ｓ指数和 Ｐｉｅｌｏｕ均匀度指数
的相关系数都大于 ０７５，决定系数在 ０５５以上。
同时各个回归模型均通过了显著性检验，回归方程

具有较高的显著性。说明利用高分辨率遥感影像特

征估测森林结构参数具有很好的应用前景，可以为

森林资源调查提供参考。
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表 ５　基于纹理、光谱和地形特征的森林结构参数回归模型结果

Ｔａｂ．５　Ｒｅｇｒｅｓｓｉｏｎｍｏｄｅｌｒｅｓｕｌｔｓｏｆｆｏｒｅｓｔｓｔｒｕｃｔｕｒｅｐａｒａｍｅｔｅｒｓｂａｓｅｄｏｎｔｅｘｔｕｒｅ，ｓｐｅｃｔｒａｌａｎｄｔｏｐｏｇｒａｐｈｉｃｆｅａｔｕｒｅｓ

林分变量
模型参数 变量共线性诊断 模型拟合统计量

自变量 回归系数 容差 方差膨胀因子 Ｒ Ｒ２ａｄｊ ＲＭＳＥ Ｐ

截距 ２０９２４

海拔高度 ００１１ ０６２４ １６０４

方差 －１０５４２ ０５８８ １７０１

断面积
全球环境监测指数 ９４４１ ０７２４ １３８１

０９１４ ０８１５ ３２９５ｍ２／ｈｍ２ ＜０００１
亮度指数 －２０６８ ０３２７ ３０５７

土壤调整植被指数 １３４０ ０４１３ ２４２４

近红外波段 ００６７ ０４５２ ２２１２

红波段 －０２０５ ０３００ ３３３７

截距 ８５１３８

海拔高度 ０１１７ ０７７１ １２９６

平均直径 红波段 －０３４２ ０７４８ １３３７ ０７３３ ０５０４ ２４１３８ｃｍ ＜０００１

简单比值植被指数 ３３４６５９ ０８０２ １２４７

绿红比值指数 －４９９７５０ ０７５０ １３３４

截距 ７３０７５

海拔高度 ０１９０ ０７２７ １３７６

方差 －７４３１６ ０６５３ １５３２

蓄积量 缨帽变换亮度指数 －１６３８４ ０３２８ ３０４９ ０９３７ ０８６４ ２１２６０ｍ３／ｈｍ２ ＜０００１

全球环境监测指数 ６０８４７ ０７３７ １３５７

红波段 －０７８６ ０５２４ １９０８

土壤调整植被指数 １０４９７ ０４１５ ２４０９

截距 ０４８２

均值 －０１５９ ０３２５ ３０７６

坡度 －００１６ ０７６２ １３１３

Ｓｈａｎｎｏｎ Ｗｉｅｎｅｒ指数
同质性 ０８６３ ０２３３ ４２９５

０９０３ ０７８８ ０２４９ ＜０００１
海拔高度 ０００２ ０８００ １２５１

近红外波段 －０００３ ０２６２ ３８２２

坡位 ０１１９ ０６７９ １４７４

全球环境监测指数 ０２５１ ０６５９ １５１８

截距 ０３５７

均值 －００５４ ０７７１ １２９６

Ｐｉｅｌｏｕ均匀度指数
海拔高度 ００００ ０８３１ １２０４

０８７５ ０７４１ ００５９ ＜０００１
坡位 ００２７ ０７７９ １２８３

坡度 －０００３ ０８６６ １１５５

近红外波段 －０００１ ０８４０ １１９０

截距 ０４７９

均值 －００６８ ０７８８ １２７０

Ｓｉｍｐｓｏｎ’ｓ指数
坡度 －００１２ ０９３４ １０７１

０８６５ ０７２３ ０１２６ ＜０００１
全球环境监测指数 ０２３８ ０８６５ １１５６

海拔高度 ０００１ ０８００ １２４９

坡位 ００５８ ０８５２ １１７４

　　（２）结合 ＳＰＯＴ５影像纹理、光谱和地形特征建
立的森林结构参数回归模型，较仅用影像纹理光谱

特征建立的模型拟合精度要高，如林分参数蓄积量

模型 Ｒ２ａｄｊ由 ０７６３提升至 ０８６４，树种多样性指数相
关系数都大于 ０８６、决定系数在 ０７２以上，说明在
构建森林结构参数回归模型时引入地形因子对模型

具有一定的改进作用。原因可能为：由于地形起伏

的影响，导致相邻像元间的太阳辐射、天空散射以及

邻近地形的交叉辐射差异明显，易产生“同谱异物”

和“同物异谱”的现象
［３６］
，对影像光谱信息的准确提

取产生了较大影响。研究区森林结构复杂，海拔高

度为８６～１７００ｍ，地形起伏大，由于立木灌层阴影、
植被立地结构的异质性以及影像光谱数据饱和性的

影响，仅利用 ＳＰＯＴ５遥感影像纹理光谱特征进行森
林结构参数反演整体精度不高、适用性不强，引入地

形因子信息后估测模型精度大幅提高。
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图 ３　基于不同特征因子的森林结构参数模型 Ｒ２ａｄｊ对比

Ｆｉｇ．３　Ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎｏｆｆｏｒｅｓｔｓｔｒｕｃｔｕｒｅｐａｒａｍｅｔｅｒｍｏｄｅｌｓ

Ｒ２ａｄｊｂａｓｅｄｏｎｄｉｆｆｅｒｅｎｔｃｈａｒａｃｔｅｒｉｓｔｉｃｆａｃｔｏｒｓ
　

　　（３）在参与森林结构参数模型估测的所有因子
中，地形因子海拔对森林结构参数模型估测影响最

大，参与了所有模型的预测，其原因可能为：随着海

拔高度的增加，温度逐渐下降，森林植被类型也发生

了连续变化，从而导致不同海拔高度下的森林结构

参数差异明显，说明海拔因子反映了丰富的森林结

构信息，对于预测林分变量十分重要。光谱因子中

可见光红波段对林分参数模型估测影响最为显著，

参与了林分断面积、平均直径、蓄积量模型的预测，

其原因可能为：红波段为叶绿素的主要吸收波段，信

息量较大，是可见光的最佳波段，可以反映不同植物

的健康状况，在本研究中表现为对不同林分参数估

　　

图 ４　模型估测值与样本实测值比较

Ｆｉｇ．４　Ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎｏｆｍｏｄｅｌｅｓｔｉｍａｔｅｄｖａｌｕｅａｎｄｍｅａｓｕｒｅｄｖａｌｕｅｏｆｔｈｅｓａｍｐｌｅ
　

测影响显著，说明可见光红波段包含了丰富的森林

植被信息。纹理因子中均值对森林结构参数模型的

估测也非常重要，参与了 ３个树种多样性指数模型
的预测，其原因可能为：纹理均值反映了影像纹理的

规则程度，而不同树种的影像纹理规则差异较大，因

此影像纹理均值能较好地反映研究区的树种多样

性，说明纹理均值包含了丰富的树种信息，可用于森

林树种多样性预测。

（４）不同的森林结构参数与 ＳＰＯＴ５影像纹理、
光谱和地形特征的相关性不同，各个模型的拟合精

度也不同。比较模型 Ｒ２ａｄｊ可知，森林结构参数模型
按估测精度从高到低排序为：林分蓄积量、林分断面

积、Ｓｈａｎｎｏｎ Ｗｉｅｎｅｒ指数、Ｐｉｅｌｏｕ均匀度指数、
Ｓｉｍｐｓｏｎ’ｓ指数、林分平均直径。

本研究探讨了基于遥感影像光谱、纹理和地形

３种不同特征因子预测森林结构参数最优模型的问
题，对使用高分辨率遥感数据反演森林结构参数纹

理窗口的选择、模型特征因子的筛选具有一定的参

考价值和指导意义。为了控制模型变量，本次试验

选取了应用较为广泛的多元逐步回归模型法，其他

模型方法是否可以提高森林结构参数反演精度尚不

可知，筛选预测森林结构参数的最佳模型方法将成

为下一阶段的研究方向。此外森林结构十分复杂，

除了传统林分参数和树种多样性以外，林木多样性

以及林木空间分布多样性也是反映森林结构多样性

的重要指标。基于已获得的代表森林结构复杂度的

定量指标，进一步对林分结构及其生长状况进行定

量分析也将成为后续研究的重点方向。
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５　结论

（１）利用 ＳＰＯＴ５影像纹理、光谱和地形特征能
够对多个森林结构参数进行较为精确的估测。

（２）ＳＰＯＴ５影像估测森林结构参数模型的最优
纹理窗口为９×９窗口，森林结构参数模型 Ｒ２ａｄｊ随着
窗口的总体变化呈微弱的抛物线趋势，在最优纹理

窗口处反演模型精度最高。

（３）联合 ＳＰＯＴ５影像纹理和光谱 ２个特征建立
的森林结构参数回归模型，比仅用影像纹理特征建

立的模型拟合精度要高；联合 ＳＰＯＴ５影像纹理、光
谱和地形３个特征建立森林结构参数回归模型，模
型拟合精度再次得到提升，成为最优估测模型。

（４）利用 ＳＰＯＴ５影像纹理、光谱和地形 ３个特
征建立的最优森林结构参数估测模型中，模型拟合

精度最高的森林结构参数为林分蓄积量（Ｒ２ａｄｊ＝

０８６４，ＲＭＳＥ为 ２１２６０ｍ３／ｈｍ２），其次为林分断面
积（Ｒ２ａｄｊ＝０８１５，ＲＭＳＥ为３２９５ｍ

２／ｈｍ２），模型预估
精度都达到了８０％以上，可用于大尺度的森林结构
参数估算。
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